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VARIACAO ESPACIAL DE PRECOS NO MERCADO
ATACADISTA: APLICACAO DE UM MODELO

Adriano Manicoba da Silva (FALS)
Fernando Gonzalez Tavares (UNAERP)

RESUMO: Este artigo teve como objetivo analisar a variacdo
espacial de precos no setor de atacado de auto-servi¢o. Foram
estudados os pre¢os de diversos itens da maior empresa atacadista
do pais com o objetivo de verificar os principais determinantes da
diferenca de precos entre as lojas. Como determinantes da
variagcdo de precos foram testadas as hipoteses de distribui¢do de
custos, pela andlise das distancias, ou discriminacdo de precos em
fungdo de caracteristicas socio-demogréficas e estruturas de
mercado regionais. Para avaliar o impacto das variaveis sobre a
variacdo de precos foi utilizada a analise de regressdo
multivariada. Os resultados obtidos possibilitaram evidenciar a
variagdo dos pregos conforme a distancia indicando repasse de
custos. N&do foi possivel inferir sobre a discriminacdo de precos
com relacdo as caracteristicas regionais devido a impossibilidade
de se proceder com analises adicionais com algumas variaveis.

Palavras — Chave: variacao espacial; precos; custos.

ABSTRACT: This article aims to analyze the spatial variation of
prices in the wholesale sector of self-service. We studied the prices
of various items of the largest wholesaler in the country with the
objective of verifying the main determinants of the price difference
between stores. As determinants of price change were tested
hypotheses for the distribution of costs, the analysis of distances,
or price discrimination on the basis of socio-demographic and
regional market structures. To assess the impact of variables on
the price variation was used in multivariate regression analysis.
The results obtained show the variation in prices depending on
distance indicating transfer of costs. Unable to infer price
discrimination with respect to regional characteristics due to the
inability to proceed with further analysis with some variables.

Keywords: spacial variation, prices, costs.
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1. Introducgéo

O preco tem assumido papel fundamental nas decisdes organizacionais onde €
necessaria adequacdo regional e atuacdo de baixo custo. Dentre o composto
mercadologico consiste num dos principais determinantes de uma estratégia bem
sucedida. A correta precificacdo de um produto é essencial para que a empresa alinhe tal
atividade a sua estratégia e possa assim obter niveis satisfatorios de retorno financeiro e
concomitantemente maior parcela de mercado. Esta decisdo pode ser balizada por
custos, pela estrutura do mercado, ou pela demanda (JONES, 2004).

Num pais de dimensdes continentais como o Brasil, é fundamental tomar
decisbes assertivas no tocante a adequada distribuicdo de custos e precificacdo de
produtos em diferentes regibes do pais. A variacdo de precos deve ser, portanto
justificavel visto que os custos de distribuicdo variam conforme aumenta a distancia
entre mercado produtor e consumidor. Se tal variacdo de precos nao esta correlacionada
com a distancia, suponha-se que ha pratica de discriminagao de pregos.

Uma empresa pode discriminar precos em relacdo a distancia de duas maneiras:
(1) utilizando-se de diferentes margens de contribuicdo, ou (2) os produtos podem
apresentar diferentes custos marginais dependendo da distancia a ser distribuida
(MARTIN, 2009). O estabelecimento de precos variados em diferentes regides pode ser
definido como discriminacdo geografica de precos (LILIEN & RANGASWAMY,
2004). Sob uma perspectiva do comportamento do consumidor a discriminacdo de
precos pode também ser pautada pelos diferentes valores que os consumidores atribuem
ao produto em diferentes regides constituido de grupos heterogéneos (IYER &
SEETHARAMAN, 2003).

O mercado de atacado de auto-servigo representa um segmento interessante para
pesquisar a discriminacdo de precos dado que o setor abastece principalmente o
pequeno varejo que o repassa para o consumo final sendo, portanto os pregos resultantes
passiveis de discriminagdo de acordo com a politica de seus fornecedores. Neste

contexto torna-se justificavel a anélise do processo de precificacdo de tais empresas e
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identificar se ha apenas repasse de custos conforme a variacdo da distancia ou
discriminacdo de precos em funcédo de caracteristicas regionais peculiares.

E necessario diferenciar discriminacio de precos do repasse de custos (LOTT e
ROBERTS, 1991). Assim, este estudo busca verificar se a variagdo de precos praticada
por uma empresa atacadista se relaciona com a distancia geografica das lojas em relacdo
a sua matriz, assumindo neste caso que ha variacdo no custo marginal e, portanto
redistribuicdo de custos. Porém se a variagdo € relacionada a caracteristicas
demograficas do mercado e estrutura competitiva da regido pode assumir neste caso
variagdo na margem de contribuicdo indicando comportamento monopolista de
maximizacdo de lucro em funcéo das caracteristicas do mercado local (VARIAN, 2003;
KREPS, 2004).

Desta forma justifica-se a pesquisa por se acreditar ser fundamental identificar
até que ponto a discriminacdo de precgos utilizada por empresas atacadistas de auto-

servico se baseia no repasse de custos ou extracao do excedente do consumidor.

2. Referencial Teorico

2.1 Discriminacao de pregos

A discriminacdo de precos é abordada em textos de economia como o0 poder que
0 monopolista tem de aumentar seus pregos acima do custo marginal (VARIAN, 2003).
Esta variacdo de precos pode ocorrer de trés maneiras, discriminacdo em primeiro,
segundo e terceiro grau.

A discriminacdo de primeiro grau envolve o estabelecimento de precos
diferentes para cada unidade consumidora. Essa pratica é chamada de discriminacao
perfeita, e também pode ser dificil de ser operacionalizada, a ndo ser que se tenham
poucos consumidores. Cada unidade é vendida ao consumidor a seu preco de reserva
com o objetivo de capturar todo o excedente do mesmo. Assim o lucro do ofertante é
maximizado pela extragdo de todo o excedente do consumidor. A discriminacdo de
precos de segundo grau esta relacionada com a quantidade comprada do bem. O preco
do produto varia de acordo com a quantidade do lote adquirido pelo consumidor. A

discriminagdo de precos de terceiro grau € o estabelecimento de diferentes precos a
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grupos de consumidores diferentes. E a forma de discriminacdo mais comum utilizada
pelas empresas (VARIAN, 2003).

O monopolista maximiza seu lucro discriminando precos de acordo com a
demanda para capturar o excedente do consumidor. Portanto quanto menor é a
elasticidade da curva de demanda, maior é o poder do monopolista em precificar acima
do custo marginal (PYNDYCK & RUBIENFIELD, 2008). Os mesmos autores
destacam que sdo trés os fatores que determinam a elasticidade da demanda: a
elasticidade da demanda regional, estrutura do mercado, e a interacéo entre as empresas.
Seguindo esta perspectiva, 0 monopolista utilizara uma margem maior sobre seu custo
marginal para consumidores com demanda menos elastica do que o contrario.

Para discriminar precos de acordo com a demanda € preciso conhecer as
diferentes curvas de demanda e elasticidade dos diversos grupos de consumidores.
Assim sob uma perspectiva de maximizagdo de lucros, o monopolista encontra os
precos Otimos para comercializar em cada mercado como segue (VARIAN 2003,
p.472):

A maximizacao dos lucros tendo como mercado dois grupos se dara por:

max p,(Y,) Yy + P, (Y,) Y, —c(y; +Ys).

Onde: pi(y1) e p2(y2) representam as curvas de demanda inversa dos grupos 1 e 2
respectivamente. A solucdo 6tima sera a igualdade entre receita marginal (RM) e custo

marginal (CMa):

RMl(yl) = CMa(y1 + yz)
RM,(y,) =CMa(y, +Y,)

Assim o0s ganhos nos dois grupos tém que ser iguais a receita marginal no ponto
Otimo. Podem-se substituir as formulas da receita marginal pela férmula-padrdo de
elasticidade da receita marginal e igualmente representar as condi¢Ges de maximizagéo

de lucros:

pl(Y1){l— L

=CMa(y, +
|$1(y1)| (yl y2)
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—] =CMa(y; +Y5)

"2‘“’{1‘\52%»

Onde: &1(%1) g £2(¥2) representam as elasticidades da demanda nos respectivos
mercados. Varian (2003, pp. 472-473) continua e coloca que se p;>py, € necessario que:

1 1

1-——<1-——
|81(y1)| |82(Y2)|

Implicando em

1 - 1
|€1(y1)| |52 (Y, )|

Entéo significa que
£,(Y,) > &,(Y.)

Portanto o mercado com prego mais alto tem de ter a menor elasticidade de
demanda. Assim em termos de elasticidade da demanda a empresa que discrimina
precos atribuird precos menores a grupos de consumidores mais sensiveis ou elasticos
ao preco e um preco mais elevado aos consumidores insensiveis.

O monopolista para estabelecer seu preco numa perspectiva maximizadora de
lucros deve aplicar uma margem de contribuicdo (markup) com referencia na
elasticidade da demanda, como segue (PINDYCK & RUBENFIELD 2006, p.324):

RM=CMa, sendo

RM =ﬁ,QUe equivale a RM =@, entdo P+—QAP , dai P+P(EIA_PJ
20 AQ AQ p A AQ

Assim RM =P + P(i) igualando ao custo marginal temos, P+ P(lj =CMa
& &

Simplificando temos pP-CMa_-1 (1)
&
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« M N S .
Onde a expressédo Ta corresponde a margem de contribuicéo estabelecida

em funcéo da elasticidade.

Fazendo uma andlise simplista considerando a elasticidade constante nos
diferentes mercados, o relatério da ACNielsen reportou a elasticidade geral do setor de
higiene pessoal como sendo de (-1,5), (ACNielsen, 2007). Substituindo este valor pela
equacdo 1, o monopolista estabeleceria entdio uma margem de 66% sobre o custo

marginal.
3. Metodologia

Estudos de discriminacdo de preco tém sido realizados sob diferentes
perspectivas. Alguns pesquisadores verificaram a variacdo espacial de precos no varejo
(MACDONALD & NELSON, 1989; CATALUNA, 2004), outros autores ainda
verificaram a discriminacdo de precos em relacdo a grupos étnicos diferentes
(GRADDY, 1997; AYRES & SIEGELMAN, 1995).

Mesquita e Lara (2007) realizaram um estudo interessante verificando a relacéo
entre variacdo de precos em 3 faixas de renda diferentes em Minas Gerais. Os autores
ndo encontraram diferencas estatisticamente significativas no preco praticado de
produtos de higiene tendo variagdes de 0,5% a 1,1%.

Binkley e Connor (1998) constataram forte evidencia de diferenciacdo de precos
em supermercados para diferentes tipos de produtos. Dentre os métodos utilizados se
destacam a regressdo multivariada e a analise de variancia multivariada (MANOVA).

Para operacionalizar esta pesquisa analisamos uma amostra de 55 produtos
dispostos em quatro grupos conforme quadro 1. A forma de selecdo dos produtos levou
em conta a disponibilidade dos produtos em todas as lojas analisadas no mesmo dia da

coleta dos dados e com precos no intervalo de nulo até R$ 10,00.

Quadro 1 — Produtos integrantes da amostra utilizada na pesquisa por grupos

Carnes e Congelados | Produtos de Bebidas Mercearia
Higiene Pessoal

Salsicha resfriada 4kg | Xampu 750ml Cerveja garrafa 355ml Ervilha lata 200g

Presunto 1kg Sabonete 90g Refrigerante lata 350ml | Alho picado 200g
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Mortadela 10kg
Massa de pastel 1kg
Brocolis 1,5kg
Requeijéo 1,38kg
Asa de frango 1kg
Coxa com sobrecoxa

Desodorante 90ml
Creme dental 90g
Antiséptico bucal
500ml

Aparelho de
barbear 2 un

Agua mineral 500ml
Cerveja lata 350ml
Refrigerante 2Its
Agua de coco 330ml
Refresco em pé 35g
Café soltvel 100g

Molho salada 234g
Oleo salada 500m
Atum lata 170g
Milho lata 200g
Molho pizza 3,4kg
Molho tomate 340g

1kg Absorvente 8 un Leite de coco 200g
Coracdo de frango 1kg | Papel higiénico AcUcar refinado 1kg
Peito de frango 1kg 30m Batata salgada 170g
Costela suina kg Acucar sache 69

Ovos cartela Leite em p6 4009

Mistura para bolo

A escolha da empresa se deu por critério de conveniéncia sendo, portanto a
maior empresa do setor de auto-servico alimenticio listada no Ranking ABAD (2009).
O faturamento do setor de atacado em 2008 foi de R$ 105,9 bilhdes, em vendas para o
varejo, atendendo aproximadamente um milh&o de pontos varejistas (ABAD, 2009). O
faturamento do setor € composto por 75,3% na modalidade entrega, 21% auto-servico e
2,9% operam na modalidade balcéo, participacdo verificada em 2007.

Quanto a participacdo do faturamento no setor a regido Sudeste representou
73,7%. Sendo o estado de Minas Gerais com 30,4% de participacdo, Sdo Paulo com
28%, Rio de Janeiro com 14,3%, seguidos por Goias e Rio Grande do Sul com 6,7% de

participacao.

3.1 Especificagdo do Modelo

Para se inferir quais varidveis sdo significativas para explicar a diferenca de
precos entre as lojas foram analisados trés grupos de variaveis representando a estrutura
do mercado, a distancia geogréfica e caracteristicas demogréaficas locais. As variaveis
foram testadas para verificacdo de relacdo com a variacdo dos precos em diferentes

regibes de atuacdo da empresa em questdo.
3.1.1 Variagao dos precos
A variavel dependente sera a variagdo dos precos nas diferentes regides sendo

calculado pelo coeficiente disposto na equacéo 2, que tem como prego base o preco da

matriz, como segue:
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COEF = P~ P

)

3

Sendo (COEF) a variacdo do preco, (P;) o preco do produto na localidade i, e
(Pm) 0 preco praticado na matriz. O resultado devera variar dentre o intervalo (-1 a 1),
sendo negativo se o preco da filial for menor que o da matriz e positivo do contrério.
Para o calculo do coeficiente foi utilizado a média dos precos obtidos na amostra, foram
feitos calculos das medidas mediana, média parada e coeficiente de variacdo e 0s

resultados justificaram a utilizacdo da média como representante satisfatorio dos dados.
3.1.2 Variaveis relativo a estrutura do mercado

Para verificar se a estrutura competitiva regional influencia na variacdo do preco
foram utilizados trés indicadores. Shankar e Krishnamurthi (1996) colocam que o0s
precos podem variar de acordo com a zona em funcéo do nivel de competitividade na
regido. Para Hoch, Kim, Montgomery e Rossi (1995) lojas isoladas apresentam menor
elasticidade ao preco do que préximas a competidores. No contexto brasileiro Silveira e
Lepsch (1997) identificaram diminuicdo de precos em decorréncia do aumento da
competicéo.

Além do mais, sob a perspectiva da Nova Organizacdo Industrial Empirica
Bresnahan (1989) destaca que o preco deve ser analisado além da perspectiva do custo
marginal devendo contemplar fatores de competitividade e pode ser estabelecido como
segue (GRADDY, 1997):

P= {—d;gg)}cgm +CMai (3)

Onde %é a derivada da funcédo inversa de demanda, e ¢ é um indice de

competitividade, que quanto maior que zero maior seria a aproximacgédo da competigéo

perfeita.
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Para inferir sobre a competigdo local a variavel (ESTR) considerara a atuacéo
dos dois principais concorrentes da empresa em analise, podendo assim em cada
localidade assumir valores de 1, indicando a presenca isolada da empresa e 3, apontando
a presenca de mais duas empresas concorrentes na cidade. As empresas, faturamento,
quantidade de lojas e distribuicdo entre os estados e cidades estdo listados no quadro 2,

sendo a primeira (A) fornecedora dos dados da amostra.

Quadro 2 — Descri¢do das empresas atacadistas analisadas

Empresa | Faturamento de 2007 | Quantidade | Participacéo Participacéo
(em R$ milhdes) de Lojas Geografica - Cidades | Geografica - Estados
A 4521 65 54 22
B 2.973 52 41 13
C 1.185* 28 16 3

Fonte: Revista Exame Melhores e Maiores (2009), dados coletados (2009), *ABAD
(2009).

Pressupbe-se que as trés empresas em questdo sdo as mais significativas e
tenham representatividade nas decisdes de precificacdo entre as mesmas, pois juntas
correspondem a 39% do faturamento do atacado de auto-servigo e ainda a quarta
empresa listada no ranking ABAD (2009) tem apenas cinco lojas no estado de Minas
Gerais e faturou em 2007, R$ 281 milhdes. Portanto considera-se a participacdo destas
empresas como fator determinante para analisar a hipdtese de variacdo dos precos em
funcdo da competicdo baseando-se na premissa de que este mercado se tenha
caracteristica oligopolista.

(POP): esta variavel seré utilizada para verificar a existéncia de relacdo entre a
variacdo do preco e a populacdo absoluta da cidade em que se localiza a filial.
Geralmente as capitais dos estados sdo cidades mais populosas onde se tem um grau de
desenvolvimento maior do que cidades com menor nimero de habitantes podendo
indicar assim mercado mais competitivo. Este raciocinio estd de acordo com o0s
resultados de Catalufia (2004), que identificou nivel de precos mais baixos em cidades
mais populosas da Espanha como Barcelona. Os valores desta variavel foram coletados
na base de dados “cidades” do IBGE (2009) e referem-se a 2007.

(PIB): representa o Produto Interno Bruto por habitante. A hipotese colocada a

prova sobre esta variavel é que ela influencia favoravelmente o maior nivel de precos. A
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relagdo de preco e renda é controversa na literatura, hd autores que destacam que
regibes pobres pagam mais caro por produtos (MACDONALD e NELSON, 1989). Em
contraponto Botelho e Urdan (2005) testaram a relacdo da renda e escolha entre marcas
com pre¢o mais alto e obtiveram correlagéo positiva. Hoch et al. (1995) verificaram que
a elasticidade ao preco pode ser determinada por caracteristicas demogréficas. Os
valores para esta variavel referem-se ao periodo de 2006 e foram obtidas na mesma base

de dados da variavel anterior.
3.1.2 Distancia da Matriz

(DIST): a razdes para supor que esta variavel influencie os precos se baseia na
suposicdo de que distribuir em regides mais remotas em relacdo ao centro produtor
tenha um custo maior implicando assim em aumento no custo marginal.

Conforme Greenhut e Greenhut (1977, p. 1), O custo marginal sob a perspectiva
espacial considera os custos de transportes no seu calculo, sendo a condicdo
maximizadora para um vendedor distribuir no mercado a uma distancia n da sua matriz

dada por:

P( —lj—nt:CMa
&

Onde: t é o coeficiente que representa o transporte ou frete.

Castro (2003) encontrou evidencia de variagdo do frete conforme a distancia no
contexto de fretes de transporte rodoviario. Fazendo regressdes com a variavel distancia
isoladamente o autor obteve explicacdo de pelo menos 50% do valor do frete pela
distancia dentre diferentes modais e 61% considerando transporte rodoviéario.

Neste item sera computada a distancia em quilébmetros (km) da cidade analisada
para a matriz das empresas. A empresa analisada tem sua matriz na cidade de Séo
Paulo. As distancias serdo calculadas pela tdbua de distancias do Departamento

Nacional de Infra-estrutura e Transporte (DNIT, 2009).
3.1.3 Variaveis relativo a caracteristicas demograficas

As variaveis com o objetivo de caracterizar os aspectos demograficos da regido a
ser analisada foram obtidas no IBGE (2009b) e se referem ao censo de 2000: (OCUP)
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que representa o percentual de pessoas ocupadas na cidade; (ESTU) corresponde ao
percentual de pessoas com 9 a 10 anos de estudo na cidade. (REND) esta variavel diz
respeito ao rendimento nominal de domicilios particulares no municipio e é expressa em
valor monetério; e (SALA) que corresponde a proporcao de familias que auferem renda
de 3 a 5 sal&rios minimos.

Os dados foram tabulados no Excel, transpostos e analisados no pacote

estatistico Minitab®, versdo 15.

4. Resultados

Para identificar as varidveis estatisticamente significantes foi utilizada a
regressdo multivariada tendo como variavel dependente as diferencas de precos entre as
lojas e como variaveis preditoras as descritas na secdo 3.1. Para tanto se optou por
analisar modelos de regressbes para cada grupo de produtos totalizando assim
inicialmente quatro funcdes de regresséo.

Primeiramente analisou-se 0 quanto as variaveis dependentes em cada modelo
atendiam aos pressupostos basicos da regressdo multivariada observando condicGes de
normalidade, homocedasticidade, linearialidade e erros ndo correlacionados (HAIR et
al., 2006). Todas as varidveis dependentes dos quatro modelos foram submetidas a
testes de normalidade utilizando a estatistica de Anderson & Darling, mas em nenhuma
das variaveis foram obtidos resultados satisfatorios quanto a normalidade. Em todas as
variaveis foram constatadas a presenca de outliers.

Para corrigir as violacGes das submetemos as varidveis a transformacdo de
Johnson com o objetivo de conseguir distribuicdes normais em cada variavel. Apos a
transformacéo foram descartados dois modelos que ndo se adequaram aos pressupostos
para analise de regressdo, que foram os modelos dos grupos (Carnes e congelados) e
(Bebidas).

Feito isto partimos para analise dos dois modelos restantes (Cosméticos) e
(Mercearia). Com relagdo as variaveis independentes obtiveram-se distribuigdes
aproximadas satisfatoriamente da normal nas variaveis (ESTU) e (REND). Aplicou-se a
transformacdo de Johnson nas demais varidveis das quais transformadas com

significancia foram (SALA), (POP), (PIB) e (DIST). Duas variaveis que mesmo apos
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transformacéo ndo apresentaram normalidade para adequacéo ao modelo foram (OCUP)
e (ESTR).

Partindo das variaveis satisfatorias ao modelo foi analisada a colinearidade entre
as mesmas. Apos este procedimento, foram escolhidas entdo as variaveis (DIST), (PIB),
(POP) e (ESTU), o critério utilizado foi o coeficiente r de Pearson, Quadro 3.

Quadro 3 — Correlagbes de Pearson das variaveis independentes

ESTU REND SALA POP PIB
REND 0,174
0,289

SALA 0,100 0,817
0,546 0,000

POP 0,178 0,248 0,023
0,278 0,127 0,888

PIB 0,095 0,639 0,647 0,178
0,566 0,000 0,000 0,280

DIST 0,077 -0,536 -0,732 0,119 -0,459
0,641 0,000 0,000 0,470 0,003

As regressdes foram conduzidas pelo método stepwise, 0 qual acrescenta
variaveis ao modelo de acordo com sua contribuicdo para a regressdo. Nao obstante,
para se certificar que ndo se cometeu algum viés, foi utilizada a abordagem
combinatdria que verifica a significancia das variaveis simultaneamente no modelo,
duas a duas (HAIR et al. 2006). Portanto o modelo para o grupo de produtos

cosméticos apresenta-se Como segue:
Cosmeéticos = 0,149 + 0,342 DIST - 0,317 POP

As estatisticas obtidas apresentam-se no quadro 4.

Quadro 4 — Estatisticas inerentes ao modelo Cosméticos

Predictor Coef SECoef T P VIF
Constant 0,1489 0,1515 0,98 0,332

DIST 0,3419 0,1350 2,53 0,016 1,015
POP -0,3170 0,1640 -1,93 0,062 1,015

$=0,911003 R-Sq=21,1% R-Sq(adj) = 16,5%
PRESS = 34,1149 R-Sq(pred) = 4,61%
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O valor do R? explica 21,1% do modelo e o acréscimo da variavel (POP) néo

contribui para explicar o0 modelo dado o valor do R? predito 4,61%, o que indica que o

modelo ndo deve estar ajustando bem os dados. O valor alto da estatistica PRESS

reforca essa observacdo. Os fatores de inflacdo da variancia (VIF) ndo indicam

correlacdo entre as variaveis independentes.

Com relagdo a anéalise de residuos, quadro 5, duas observacGes apresentaram

valores residuais padronizados anormais altos e uma terceira observagéao influenciando a

amostra. Porém a estatistica Durbin-Watson indica que ndo ha autocorrelacdo nos

residuos, pois se encontra acima do limite superior do intervalo (1,34-1,66).

Quadro 5 — Analise de Residuos do modelo Cosméticos

Obs DIST Cosmeéticos Fit SEFit Residual
2 249 -1,075 0,721 0,392 -1,795
7 -017 -2,194 -0,120 0,179 -2,073

27 -2,49 -0,984 -1,395 0,520 0,411

Durbin-Watson statistic = 1,80439

St Resid
-2,18
-2,32

0,55

O modelo de regressdo do grupo Mercearia apresenta maior poder de predicédo

em relagdo ao modelo anterior, como segue:

Mercearia = 0,0899 + 0,615 DIST - 0,115 PIB

As estatisticas do modelo s&o apresentadas no quadro 6:

Quadro 6 — Estatisticas do modelo de regressdo Mercearia

Predictor Coef SE Coef T P VIF
Constant  0,08994  0,08098 1,11 0,275

DIST 0,61493 0,08154 7,54 0,000 1,287
PIB -0,1148 0,1036 -1,11 0,276 1,287

S=0,488727 R-Sq=714% R-Sq(adj) = 69,7%
DRDECC — 1N 2921 D . ChAnlnradd — 841 N0/
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O R2 indica que as variaveis independentes explicam 71,4% da variancia em
Mercearia. O valor da soma de quadrados predita (PRESS) nédo ¢ alto e 0 R2 (pred) é
préximo do R2 e do R2 ajustado indicando que o modelo ndo indica estar super-
ajustado, logo se pode ter uma razoavel capacidade preditiva. Os fatores de inflagdo da
variancia (VIF) indicam uma pequena correlacdo entre as variaveis independentes

Analisando os residuos, Quadro 7, a estatistica de Durbin-Watson apresenta-se
inconclusiva quanto a autocorrelacdo nos residuos, pois encontra-se no intervalo
(1,34:1,66) obtido na tabela de valores criticos para uma regressdo com trés preditores
incluindo o intercepto. Portanto, ndo podemos afirmar que a regressdao de minimos
quadrados ndo superestima o erro padrdo dos coeficientes. Concluindo, temos que nao
existem evidéncias de que o modelo ndo ajusta os dados de maneira adequada.

Quadro 7 — Analise de residuos do modelo Mercearia

Obs DIST Mercearia Fit SE Fit Residual St Resid
2 2,49 0,6826 15595 0,2570 -0,8768 -2,11
31 -1,78 -1,7829 -0,8834 0,2256 -0,8995 -2,07

Durbin-Watson statistic = 1,40778

5. Considerac0es Finais

O presente estudo teve como objetivo analisar as variacdes geogréaficas de pregos
praticadas pela maior empresa atacadista alimenticio de auto-servi¢o do pais em todas
as suas filiais em diferentes regides.

Foram analisados diversos produtos divididos em quatro grupos que sdo: carnes
e congelados, bebidas, mercearia e cosmeticos. Preliminarmente o estudo estabeleceu
como determinantes da variagdo de preco, a distancia da filial em relacdo a sua matriz,

as caracteristicas socio-demogréaficas da regido e a estrutura competitiva do mercado.
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Apos a verificacdo dos dados quanto a observancia das suposicfes basicas da
regressdo, as variaveis dependentes que tinham condicdes de compor o modelo de
regressdo foram as dos grupos cosméticos e mercearia. Dentre as variaveis
independentes apresentaram-se em condi¢fes de compor os modelos as variaveis
(ESTU), (REND), (POP), (SALA) e (PIB).

Portanto dois modelos foram analisados sendo estatisticamente significativa
somente a regressdo do grupo de produtos mercearia. O modelo apresentou 71,4% de
capacidade de predizer a variagcdo nos precos dos referidos produtos e reteve como
preditores as varidveis independentes (DIST) com coeficiente de 0,615 e (PIB) com
coeficiente -0,115.

Com base nestes resultados tem-se que a distancia da matriz assume papel
principal na variagdo dos precos indicando, portanto que a discriminacao de precos pode
ser atribuida a repasse de custos de distribui¢do afetando o custo marginal da empresa.
Este resultado apresenta-se coerente com a analise de Castro (2003). Neste caso rejeita-
se a hipoteses de discriminacdo de precos com relacdo a caracteristicas sécio-
demogréficas.

Com relacédo a variavel (PIB) seu poder de predicdo ndo foi significativo e ainda
impacta inversamente na variacdo do preco. Este resultado pode indicar que cidades
com Produto Interno Bruto maiores podem ter um ambiente competitivo que promove
uma leve reducéo de precos.

Dentre as limitagdes do estudo estdo a auséncia de variaveis importantes que
poderiam predizer a variagdo de pregos juntamente com a distancia, mas que néo
apresentaram normalidade para atender aos pressupostos da regressao, ou ainda
apresentaram problemas de colinearidade e tiveram de ser suprimidas do modelo.
Sendo, portanto os principais resultados significativos limitados ao grupo de produtos
mercearia.

Futuros estudos poderiam analisar os determinantes da variagcdo de precos em
outros setores bem como a utilizagéo de uma amostragem maior de produtos e de lojas,
incorporando ainda a analise dos principais concorrentes. Qutras variaveis nao
contempladas neste estudo poderiam ser abordadas como a quantidade vendida dos
produtos, a elasticidade, a forma de negociagdo com fornecedores e a forma de

distribuicdo da matriz para filiais.
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